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TEMEL IS BIRIMLERI

Savunma Bilgi Sistemleri Simiilasyon, Egitim

Teknolojileri ve Dijital
Platformlar

»  GOrev Kritik GomalG Yazihmlar « Simulasyon Teknolojileri

«  Komuta Kontrol Sistemleri « Egitim Teknolojileri

»  GOrev Planlama ve Goérev Destek « Kurumsal Uygulama Yazilimlari
Yazilimlari * Mobil Uygulamalar

»  Aviyonik Sistemler « Taktik Cevre Tasarimlari

» Hava Savunma Sistemleri « Bilgisayar Tabanh Egitim Sistemleri

«  Gorinti ve Sinyal isleme « Egitim YOnetim Bilgi Sistemleri

»  Bulyuk Veri Teknolojileri « Sanal Gergeklik Egitim Altyapilari

*  Yapay Zeka Teknolojileri « Oyun Teknolojileri
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SITeES

URETKEN YAPAY ZEKA NEDIR?



SiTES
TANIM

Uretken Yapay Zeka, yapay zekanin yeni veri iretebilen
?Igoritmalar ve modeller gelistirmeye odaklanan alt daldir. fo =+ Generative Al is a type of artificial intelligence (Al) that uses machine learning
Insan beynindeki milyarlarca néronun baglandigi yapilara \=/ algorithms to create new and original content like images, videos, text, and audio.
benzeyen “Temel Model” (Foundation Model) olarak
adlandirilan yapay sinir aglari sinifi kullanilarak insa edilen 1 Forming o Dotobase
uygulamalari icerir. ilailbsbicey

Uretken Yapay Zeka modelleri, biiyiik veri kiimelerini analiz
ederek veri setlerinin icerdigi desenleri, yapilari, bu yapilar
arasindaki iliskileri ve ozellikleri 6grenir. Ardindan, bu
ogrenilen bilgileri kullanarak benzer veya tamamen yeni veri

It

ornekleri olusturur. . S B pad

3 Generating Content

Uretken Yapay Zekanin temel amaci, 6nceden tanimlanmis
verilere dayanarak yeni ve 6zgtin veri Uretmektir. Bu veriler
metin, gorintd, ses veya video gibi farkl tirlerde olabilir.
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YAPAY ZEKA TARIHCE
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URETKEN YAPAY ZEKA
KILOMETRE TASLARI

Yiiksek
¢Ozindiirltikli

Metin
komutlari ile
resim Ulretimi

5 giin iginde
1 milyon
kullanici

resim liretimi

Metinden
konusmaya
ceviri ile ses

2014 2016 2017 2018 2019 2020 2021 2022 2023

Agustos 2023’te patent
basvurusu yapildi.
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NEDEN SIMDI ?
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GPU (Grafik islem Birimi) teknolojisinin gelismesi, derin égrenme algoritmalarinin karmasik matematiksel islemlerini ¢cok daha hizh bir
sekilde gerceklestirmesini saglamistir.

Bulut sunucu altyapilari, hem Uretken, hem de Genel Yapay Zeka calismalarini daha erisilebilir, 6lceklenebilir, verimli ve ortak calisilabilir
hale getirmisgtir.
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DIGER YAPAY ZEKA CESITLERINDEN FARKI

. Veri Uretimi Yetenegi: Uretken Yapay Zeka, 6zgiin veri liretme yetenegine =

sahiptir. Diger Al teknolojileri genellikle var olan veri setlerini analiz ederek (5 JnfeRggt==" ¢ O 1, .ty
' og VQJU {X-i 2 { }n-wT
tahminlerde bulunurken, Uretken Yapay Zeka aktif olarak yeni ve orijinal veri M*O@gﬁoe to o(f{ } ‘
uretebilir. {] new, /-}>O—>
\/\_gr ns VM _P
. Yaraticihk: Uretken Yapay Zeka modelleri, metin, goriintli, mizik gibi farkl ] " Asng: (g,-)<" = V“N"“‘Zf“‘z”“
turlerde yaratici icerikler tretebilir. Ornegin, siir yazabilir, resimler gizebilir veya )t | Hp Mo neg)<E | Cokal {
miuzik besteleyebilirler. Diger Al teknolojileri genellikle daha islevsel gorevlere ) £(x)499€[09: Y xex |
odaklanmustir. (- 9)<E N>ngs (2, 9)<E TTX S
A1 xR N-R i%l e uy‘ﬂﬁ‘”
. Yenilik¢i Tasarim ve inovasyon: Uretken Yapay Zeka, (iriin tasariminda yenilikgi ; : " {13 7“}(#{ A ,5

fikirler Gretmek veya farkh tasarim seceneklerini degerlendirmek icin
kullanilabilir. Bu 06zelligi, o©zellikle tasarim, sanat ve vyaraticilik gerektiren
alanlarda 6nemlidir. = —

{2 {oL af{xné}} o
T 8,

. Senaryo ve Simiilasyon Olusturma: Uretken Yapay Zeka modelleri, savunma, tasarim ve egitim gibi alanlarda senaryo ve simiilasyonlar olusturabilir. Bu
sayede gercek diinyadaki durumlari modelleyerek egitim veya planlama yapabilirler. Diger Al teknolojileri bu tir senaryo olusturma yeteneklerine sahip
degillerdir.

. Veri Artirnmi: Uretken Yapay Zeka, veri artinmi (data augmentation) olarak bilinen veri artirma ydéntemlerinde kullanilabilir. Bu, sinirli veriye sahip
oldugumuz durumlarda daha fazla 6rnek Gretmek icin kullanishdir.
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SITeES
TANIMLAR

> Mimari, bir makine 6grenmesi algoritmasinin temel yapisini ifade eder. Ornegin, bir sinir agi mimarisi, katman tiirlerini, katmanlarin
siralamasini, néron sayisini, aktivasyon fonksiyonlarini tanimlar. Mimari, modelin problemi nasil anlayacagini ve ¢6zecegini sekillendirir.

» Temel Model, 6zel bir mimarinin biylik miktarda yapilandiriimamis, etiketsiz veri tzerinde egitilmis halidir. Daha sonra daha spesifik
gorevlere veya veri kiimelerine gore ince ayar yapilir. Bliylk bir veri kiimesi lGizerinde 6nceden egitim yaparak, modelin diinyayi genis bir
anlayisla kavramasini (bir temel olusturmasini) ve ardindan belirli uygulamalar icin Ozellestiriimesini saglar. Egitim sireci boyunca,
modelin parametreleri glincellenir. Bu parametreler, modelin veri setindeki ortintlleri yakalamasini ve sonug olarak belirli bir gorevde
performans gostermesini saglar.

v' Parametre: Derin 6grenme modellerinde, modelin egitim sirasinda dgrendigi ve bir girdiyi bir ¢iktiya dénistiriirken kullandig
degiskenlerdir. Bu parametreler genellikle agirliklar ve biaslar olarak adlandirilir ve sinir agi katmanlari arasindaki baglantilar
temsil ederler.

» Buyuk Dil Modelleri (LLM), buyik miktarda yapilandirilmamis metni isleyebilen ve kelimeler arasindaki veya kelime parcalari olarak
bilinen belirtecler arasindaki iliskileri 6grenebilen temel model sinifini olustururlar.

> Ince Ayar, 6nceden egitilmis bir temel modeli belirli bir gérevde daha iyi performans gdstermesi icin adapte etme siirecidir. Bu, modelin
baslangicta egitildigi veri setinden ¢ok daha kiiclik olan etiketlenmis bir veri seti Gzerinde goérece kisa bir egitim slresini icerir. Bu ek

egitim, modelin daha kiicuk veri setinde bulunan ince noktalari, terimleri ve 6zel kaliplari 6grenmesine ve adapte olmasina olanak tanir.

» Komut Mihendisligi, bir yaratici Al modelini istenen (yani dogru) ciktilar iretmeye yonlendirmek icin giris komutlarini tasarlamak,
rafine etmek ve optimize etmekle ilgili siireci ifade eder.
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MIMARILER

» Generative Adversarial Network (GAN)

Bu mimari, bir Uiretici (generator) ve bir ayirt edici (discriminator) olmak tzere iki sinir agindan olusur. Uretici, gercekgi veri Giretmeye calisirken,
ayirt edici bu verinin gercek mi yoksa Uretici tarafindan mi Uretildigini anlamaya calisir. GAN'lar genellikle gorinti Gretimi, goriinti-lzeri-
calisma (image-to-image translation), ve diger bircok gorevde kullanilr.

» Variational Autoencoder (VAE)
VAEs, olasiliksal bir otomatik kodlayici tiiridir ve genellikle goriintller, metin ve diger tirdeki verileri Gretmek icin kullanilir. VAE'ler, verinin
olasiliksal bir dagilimini 6grenir ve bu dagilimdan yeni veri érnekleri tretebilir.

» Recurrent Neural Network (RNN)

Bu tlir mimariler 6zellikle zaman serisi verileri, metin ve ses gibi sirali veriler icin uygundur. Yapisi itibariyle dnceki bilgileri hatirlayabilen ve bu
bilgileri mevcut gorevde kullanabilen bir agdir. Bu 6zelligi, onu zaman serisi verileri, metin, ses gibi sirali verileri islemek icin ideal kilar. Uzun
sirali verilerde, eski bilgileri hatirlamakta zorlanabilirler. Bu sorunu ¢ézmek icin daha gelismis RNN tirleri, 6rnegin LSTM (Long Short-Term
Memory) ve GRU (Gated Recurrent Unit), gelistirilmistir.

» Transformer

Bu mimari ozellikle metin verisi ile ilgili gorevlerde populerdir, ancak son zamanlarda goriintii ve multimodal gorevler icin de kullanilmaktadir.
GPT (Generative Pretrained Transformer) ve BERT (Bidirectional Encoder Representations from Transformers), Transformer mimarisi Gzerine
kurulu populer modellerdir.
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GENERATIVE ADVERSARIAL NETWORK - GAN

Generative Adversarial Networks (GANs)
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GAN, birbiriyle rekabet eden iki farkli sinir agi kurar: bir Gretici ve bir ayirt edici.

Uretici, belirli parametrelere dayanarak yeni icerik iretir.

Ayirt ediciye bazi gercek iceriklerin yani sira Ureticiden Uretilen icerik de
verilir. Hangilerinin gercek, hangilerinin sahte (lretici tarafindan Uretilmis)
oldugunu belirlemeye calisir.

Her egitim turundan sonra:

Eger ayirt edici, icerigin hangisinin Uretici tarafindan Uretildigini dogru bir
sekilde belirleyebilirse, "kazanir" ve modelini glincellemesi gerekmez - bunun
yerine Ureticinin modeli bir sonraki turda daha iyi yapmak icin glincellenir.

Benzer sekilde, eger {Uretici ayirt ediciyi kandirabiliyorsa, modelini
glncellemesi gerekmez - bunun yerine ayirt edicinin modeli bir sonraki turda
Uretilen icerigi tespit etme sansini artirmak icin giincellenir.

Bu rekabet, Ureticinin ayirt ediciyi strekli olarak kandirabilecegi bir noktaya kadar
devam eder. Bu noktada, egitimi tamamlanmis olan Uretici modeli, yeni icerik
dretmek icin kullanilir.
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VARIATIONAL AUTOENCODER - VAE

Variational Autoencoders (VAEs)
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VAE'ler, veriyi daha dusuk boyutlu bir alana sikistirarak ve sonra bu sikistiriimis
alandan ornek alarak yeni veri Gretmeyi 6grenerek yaparlar.

VAE'ler iki sinir ag1 hatti kurularak egitilir: bir kodlayici ve bir ¢ozicu.

Kodlayici, giris verilerini alir ve bu verilerden énemli 6zellikleri ¢ikarmaya calisir.
Ardindan cikarilan 6zellikleri orijinal veriden daha az yer kaplayacak sekilde temsil
eder (kodlar).

Coziict bu kodlanmis temsili alir ve orijinal veriye geri dontstlirmeye (c6zmeye)
calisir.

Cozlilmus veri, orijinal veriyle karsilastirihir ve kodlayici ve ¢6ziclnin
parametreleri, yeniden yapilandirmayi iyilestirmek icin ayarlanir.

Egitim belirli bir basari seviyesine ulastiginda, ¢ozlici model yeni sonuclar
Uretmek icin kullanilir.

GAN'lara kiyasla, VAE'lerin egitilmesi daha kolaydir ancak GAN'lar VAE'lere kiyasla
ozellikle gorsel olarak daha yliksek kaliteli sonuclar Uretirler.
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TRANSFORMER

Transformer modeli, cimledeki kelimeler gibi siral
verilerdeki iliskileri takip ederek baglami ve dolayisiyla
anlami 6grenen bir sinir agidir.

Transformer modeller, bir serideki uzak veri 6gelerinin
birbirlerini nasil etkiledigi ve birbirine bagimh oldugunu
algilamak icin 'kendi kendine dikkat’ (self-attention) adi
verilen gelisen bir dizi matematiksel teknik uygular.

ilk olarak 2017 yilinda Google'dan bir makalede tanimlanan
Transformer modeli, bugline kadar icat edilmis modellerin
en yeni ve en glcli siniflarindan biridir.

Transformer modelinden o6nce, kullanicilarin
etiketlenmis veri kUmeleri ile sinir aglarini
gerektigi icin siirec maliyetli ve zaman aliciydi.

blylk,
egitmeleri

Veriler arasindaki desenleri matematiksel olarak bularak,
Transformer bu ihtiyaci ortadan kaldirmis ve web'deki
trilyonlarca gorinti  ve kurumsal veritabanlarindaki
petabaytlarca metin verisini kullanilabilir hale getirmistir.
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TEMEL MODELLER

Dil Modelleri:

GPT Serisi (OpenAl): Oncelikle metin (iretimi icin bilinen transformer tabanli modelleri icerir: GPT, GPT-2, GPT-3 ve GPT-3.5.
BERT (Google): Arama sorgularindaki kelimelerin baglamini anlamak i¢in tasarlandi.

RoBERTa (Meta): Daha fazla veri ve egitim optimizasyonu ile BERT'in optimize edilmis bir stirim.

T5 (Google'in Text-to-Text Transfer Transformer): Her NLP sorununu bir metin-metin sorunu olarak ele alir.

XLNet: Transformer modelleri ve otoregresif yontemlerin fikirlerini birlestirerek BERT'in bazi kisitlamalarini asar.

YNNI NN

Goriintii Modelleri:
v ViT (Google'in Vision Transformer): Ozgiin olarak NLP gorevleri icin tasarlanmis transformer yapilarini gériintii siniflandirmaya uyarlar.
v" ResNet: Kalinti 6grenme yaklasimiyla bilinen derin bir CNN tiirQ sinir agi, genellikle gériinti siniflandirmada kullanilir.
v EfficientNet: Agi genislik, derinlik ve ¢oztnurluk acisindan sabit élcekleme katsayilariyla dlceklendirir.

Cok Modlu Modeller (Gorunti ve dilin birlestirilmesi):

CLIP (OpenAl): Gorinti ve dili sifir atisla baglar, boylece dogal dil ile eslestirilen resimleri anlar.

DALL-E (OpenAl): Metin aciklamalarindan resimler Giretmek icin egitilmis GPT-3 varyasyonu.

LUKE (Dil Anlama Bilgi Tabanli Gomme ile): Dil modellerini 6ge bilgisiyle artirir.

VIiLBERT, LXMERT, UNITER: Gorsel soru cevaplama gibi gorevler igin goriis ve metin girislerini eszamanl olarak islemek igin transformer'lari
kullanir.

ANNEA NN

Ses Modelleri:
v' WaveNet (DeepMind): Konusma uretimi icin bilinen ham ses dalga formlarini tireten derin bir tretici model.
v Tacotron: Konusma sentezi icin bir dizi-dizi model.
v" MelGAN: Hizli konusma sentezi icin bir ¢ikarici disman agi.
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e Yapisal Analiz

e Tarihi Yapi Restorasyonu

p
e Dinamik Oyun Dinyalari

e Karakter Tasarimi

¢ Hikaye Olusturma

* Miizik ve Ses Efektleri
* Yapay Zeka Karakterleri
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UYGULAMA KONULARI

icerik tretimi Pazarlama: Kisiye 6zel e-postalar ve
gonderiler olusturma.
Yetenek: Mulakat sorulari hazirlama, is
tanimlari olusturma.

Chatbot ve Asistanlar Miisteri Hizmetleri: Web sitelerinde

iletisimi artirma
Metin Arama Daha dogal web aramasi yapma.

Kurumsal bilgi: Kurum ici arama araglarini
gelistirme

Analiz ve Sentez Satis: Musteri etkilesimlerini dis goruslere
analiz etme.
Risk ve Hukuk: Diizenleyici belgeleri
Ozetleme.

Kod Uretimi Uygulama gelistirme hizini artirma ve

onermeler youyla kod kalitesini iyilestirme

Kod Uygulama prototipleme ve tasarimi Hizh kullanici araytizi tasarimi Gretimi

Veri seti Gretimi Yapay Zeka modellerinin basari artirimi
icin sentetik veri Gretimi
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UYGULAMA KONULARI

Video Uretimi Medya: Sosyal medya icin icerik Gretimi
Egitim: Avatar kullanarak egitsel video ve
sunumlarin Gretimi

Video editleme E-ticaret: Jenerik videolari kisisellestirme
Medya: Arka plan gorselleri ve gliriltiy
ortadan kaldirma

Ses terciime ve ayarlamalari Video seslendirme: YZ tarafindan
Uretilmis veya orijinal sesler ile video
seslendirme.
Video Canh terciime: Kurumsal toplantilar veya
video konferanslarda anlik tercime
Ses klonlama: Ses taklidi veya yaslanma
gibi stidyo efektlerinin Uretimi

Gorsel oynamalar ve ayarlamalar Sanal efektler: Yaslanma, genclesme, sa¢
degisimi, protez ekleme gibi efektlerin
dretimi.

Dudak hareketi olusturma yoluyla ¢ekilmis
goruntuleri baska dillerde oynatabilme
Deep-fake gorsel efektler
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UYGULAMA KONULARI

Stok gorsel Uretimi

Azl Gériintil editdri
Metinden ses Uretimi
Ses uretimi
Ses
Ses editoru

3B nesne uretimi
3B ve digerleri

Uriin tasarimi ve kesfi

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma

Pazarlama ve Satis: 6zgiin medya Uretimi

Pazarlama ve Satis: Hizli ve kolay icerik
kisisellestirilmesi

Egitim: Egitsel igerikte seslendirme

Medya: Telif hakki sorunu olmadan 6zgilin
ses uretimi

Medya: Tekrar ses kaydina gerek
kalmadan podcast editleme

Video oyunlari: Senaryo ve karakter
uretimi

Mimari: ic mimari tasarim gorselleri ve
sanal ortamlari

imalat: Materyal tasarimi
ilag Giretimi: Ar-Ge siirecini kisaltma
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TEXT APPLICATIONS

SEARCH
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IMAGE APPLICATIONS

IMAGE EDITING, ENHANCEMENT & STYLE TRAMSFER

Nimages Mightlafi  shutterstick /i Stock Al sTockiMe.m
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UYGULAMALAR

WEEB DESIGN, COLOR PALETTE GENERATION
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VIDEO APPLICATIONS

VIDEQO GENERATION FROM TEXT

P rICTORY {}synthesia

5 o] g Jolai)

VIDEO EDITING

FlexClig ()Iun‘enﬁ VEED.IO

R Feat VOCHI Peech

CODING APPLICATIONS

WEBSITE GENERATION

WEBSITE GENERATION
FROM FIGMA DESIGNS

FROM TEXT
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CODE GENERATION
COMPLETION
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codecrr EIE D EZER
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AUDIO APPLICATIONS

MUSIC SPEECH TO TEXT TRANSCRIPTION
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DATA APPLICATIONS
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OTHER APPLICATIONS
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Path to 100 Million Users ...

~2 months 9 months 30 months 41 months 55 months 61 months
100M Q (@
75M
50M
25M
0 Months from launch

] 10 20 30 40 50 G0
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One Month Retention

Incumbents
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DAU/MAU
Incumbents
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BUYUK DIL MODELLERI
(LARGE LANGUAGE MODELS)
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LARGE LANGUAGE MODEL (LLM)

LLM'ler, metin verilerini anlamak, olusturmak ve islemek icin kullanilan
derin 6grenme tabanli yapay sinir aglaridir. Temel olarak, insan dilini
anlamak ve Uretmek amaciyla egitilen buytk o6lcekli yapay zeka
sistemleridir.

Bir LLM, blyulk veri kimeleri Gzerinde egitilir. Egitim verisi, metin
belgeleri, makaleler, kitaplar, web sayfalari ve daha fazlasini icerebilir.
Bu veri kimeleri, modelin dilin yapisini ve igerigini 6grenmesine
yardimci olur.

LLM'ler, 6grenmeyi saglamak icin Transformer modelini kullanirlar. Bu
model, metinleri parcalara (token) ayirir ve metindeki iliskileri anlamak
icin her bir parcayl dikkatli bir sekilde isler. Bu sayede, kelimenin
anlamini ve baglamini daha iyi kavrarlar.

LLM c¢alisma sureci asagidaki adimlardan olusur:

Veri Toplama ve Temizleme: Biyik miktarda metin verisi toplanir ve
temizlenir. Bu veriler, modelin 6grenme yeteneklerini gelistirmek icin cesitlilik
ve zenginlik saglar.

Tokenization: Metinler, belirli birer kelime veya sembol olan token’lara ayrilir.
Bu tokenlar, modelin metinleri daha kiiglik pargalara bélmeye yardimci olur.

Ogrenme: Model, token’lari isleyerek metinlerin iliskilerini, dilbilgisi yapisini
ve anlamini 6grenmeye bagslar. Blyulk bir derin 6grenme agi kullanarak bu
o0grenmeyi gerceklestirir.

Baglam olusturma: Transformer modeli sayesinde, bir kelimenin anlamini
anlamak icin metindeki diger kelimeleri dikkate alabilir. Boylece, metindeki
baglantilari daha iyi anlar.

Uretim ve Analiz: Egitim tamamlandiginda, model yeni metinler {retebilir,
metinleri anlayabilir ve c¢evirebilir. Ayni zamanda metin analizi ve
siniflandirma gibi NLP gorevlerini de gerceklestirebilir.

LLMs know how words relate statistically, but not what they mean.
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Large Language Models

from scratch

Steve Seitz

https://youtu .be/InASDMVHtfI



Large Language Models
Part 2

Steve Seitz *

https://www.youtube.com/watch?v=YDiSFS-yHwk
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LARGE LANGUAGE MODEL (LLM)

Uygulama gelistirme yontemleri

>

Komut Miihendisligi: Onceden egitilmis bir Biiyiik Dil Modeli'ne (LLM) talimatlar vererek bir prototipinizi dakikalar
veya saatler icinde egitim seti olmadan olusturabilirsiniz.

Tek atishk veya az sayida atishk yonlendirme: Bir yonergeye ek olarak, LLM'e bir gorevi nasil gerceklestirecegine
dair 6rnekler vermek — girdi ve istenen cikti — bazen daha iyi sonuglar elde etmenizi saglar.

ince Ayar: Cok sayida metinle &nceden egitilmis bir LLM, kendi kiicik veri setiniz (izerinde daha fazla egitimle gorev
icin Ozellestirilebilir.

Retrieval Augmented Generation (RAG): Dil Modellerinin performansini artirabilecek daha yeni bir tekniktir. RAG,
veriyi dil modelinin disindan alir ve alinan veriyi baglama ekleyerek ipuclarini zenginlestirir. Bu, modelin buyuk bir
baglamda bile daha dogru ve ilgili yanitlar Gretmesini saglar.

On Egitim: Kendi Biyiik Dil Modelinizi sifirdan egitmek cok fazla kaynak gerektirir, bu yiizden ¢ok az sayida ekip
bunu yapar. Genel amacl, cesitli konular Uzerinde 6nceden egitilmis modellere ek olarak, bu yaklasim finans
konularinda bilgi sahibi olan BloombergGPT gibi ve tip konusunda odaklanmis olan Med-PaLM 2 gibi uzmanlasmis
modellere yol acmistir.'
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RETRIEVAL AUGMENTED GENERATION (RAG)

Documents Chunks

= 00 000 000 —0

embedding

J DO

LLM prediction with context

LLM generate completion

@ h 4

LLM

Vector
Database
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100

Relevant chunks

embeddin, vector

KNN search
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Sorgu Gonderme: Kullanicidan bir soru veya sorgu alindiginda, bu sorgu bir
“Retriever" modeline gonderilir.

Bilgi Tabanindan Belgeleri Al: Retriever modeli, bilgi tabaninda hizli bir
sekilde arama yapmak igin tasarlanmistir. Sorguya en uygun olduguna inanilan
belgeleri veya dokiiman pargalarini alir.

Belgeleri Dil Modeline Gonderme: Alinan belgeler, bir dil modeline gonderilir.
Bu model, sorguya verilecek yaniti olusturmak icin hem alinan belgeleri, hem

de orijinal sorguyu kullanir.

Yanit Uretimi: Dil modeli, alinan bilgiye dayanarak sorguya bir yanit uretir.
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KOMUT MUHENDISLIGI

Komut Mihendisligi, Uretken Yapay Zeka’ya bildirilen komutlarin
gereksinim (requirement), kisit (restriction), kosul (condition) ve
baglam (context) gibi parametreler ile beslenerek, c¢iktinin
iyilestirilmesidir.
» Modele tamamlamasi igin bir gorev verilmesi

“Asagida verdigim metni 6zetle.”

“<link> adresindeki yazinin en énemli kisimlarini sdyle.”

» Aciklama seviyesinin genisletilmesi veya daraltiimasi

Cevabin istenen aciklama seviyesinde bulunmasi icin kapsamin
daraltilmasi, genisletilmesi veya farkli seviyelerde tutarak
ayristirilmasi istenebilir.

“Bana Glineg’i birinci sinif 6grencisi, lise 6grencisi ve
astrofizikci seviyelerinde acikla.”

“Bu sene igerisinde okumami 6nerdigin ve bir veri analisti
olarak kesinlikle okumam gereken 10 kitabi soyle.”
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Iterative Prompt Development

Idea

Error Analysis

Implementation
code/data)

Prompt

Experimental result

Prompt guidelines

o Be clear and specific

o Analyze why result does not give desired output.
o Refine the idea and the prompt

o Repeat
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» Modele bir kisilik (persona) vermek
Modelden farkh karakterler gibi davranmasini ve verecegi cevaplari bu karakterlere gore sekillendirmesi istenebilir.
“Su andan once soyledigim tim seyleri goz ardi et...”
“Simdi bana resmi bir dille cevap vermeni istiyorum...”
“Bana verecegin onerileri arkadas canlisi bir dille soyle!”

“Simdi bana bir saglik uzmani gibi davran. 20 senedir her yastan insana kilo vermelerinde, forma girmelerinde daha saglikli olmalarinda
yardimci oluyorsun. Cevap vermeden 6nce mutlaka soru sormak zorundasin, boylece beni daha iyi yonlendirebileceksin. Anlasildi mi?”

» Spesifik olunmasi

Model verilen komutlarda spesifik olundugu takdirde daha iyi cevaplar Uretir.
“Verdigim metni 6zetlerken en fazla 1500 kelime kullan.”
“Yazinin en 6nemli kisimlarini, en fazla 10 adet maddeyle ifade et.”

» Soru sorulmasi

Konusma akisinda, 6nceden verilen komutlara iliskin sorular sorulabilir. Model verdigi cevaplari hatirlar ve konuyu baglaminda tutar.
“Ozetledigin metne iliskin olarak sorulabilecek en dnemli soru nedir?”

“Vermis oldugun maddeleri sentezleyerek bir fikir ortaya ¢ikarmani istesem ne soylerdin?”

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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TANIMLAYICILAR
» Niteleyiciler: 'baz!', 'birkag', 'bircok’, 'cogu’, 'tim' gibi, dnce geldikleri ismi veya sifati degistiren kelimeler.
> Sifatlar: isimleri ve zamirleri tanimlayan veya degistiren kelimeler, 6rnegin 'kirmizi', 'mutlu’, 'biiyik', 'heyecanl' gibi.
» Zarflar: Fiilleri, sifatlari veya diger zarflari degistiren kelimeler, 6rnegin 'hizlica’, 'iyi', 'yliksek sesle' gibi.
» Giuglendiriciler: Sifat veya zarfin anlamini gliclendiren kelimeler, 6rnegin 'cok’, 'son derece', '‘tamamen' gibi.
» Olumsuzlar: Bir ciimlenin anlamini olumsuz hale getiren veya tersine ceviren kelimeler, 6rnegin 'degil’, 'hicbir zaman', 'hayir' gibi.
» Sayi kelimeleri: Miktari gosteren kelimeler, 6rnegin 'bir', 'iki', 'birkac', 'bircok’, 'birkac' gibi.
» Zaman kelimeleri: Bir seyin ne zaman oldugunu veya olacagini gésteren kelimeler, 6rnegin 'simdi’, 'heniz', 'yakinda' gibi.
» Yer kelimeleri: Bir seyin nerede oldugunu veya nerede oldugunu gosteren kelimeler, 6rnegin 'burada’, 'surada’, 'her yerde' gibi.

» Derece kelimeleri: Bir seyin ne kadar dogru oldugunu veya derecesini gosteren kelimeler, 6rnegin '‘tamamen’, 'hafifce' gibi.

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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Zero-shot: Model, komut icin 6rnek almadan gorevi gergeklestirir.

One-shot: Model, bir 6rnek tzerinden komutu anlamaya ¢alisir.

Few-shot: Model, birka¢ 6rnek tGzerinden komutu anlamaya calisir.

vV V. V V

Chain-of-Thought: Modelden islemlerini adim adim géstermesi veya mantigini agiklamasi istenir.

v' Bir animatdr toplamda 16 topu havada tutabilir. Toplarin yarisi golf topudur ve golf toplarinin yarisi mavidir. Ka¢ tane mavi golf topu vardir? Adim adim
dislinelim.

Adim adim duisinerek bu sorunu ¢ozelim:

Toplamda 16 top var.

Bu toplarin yarisi, yani 16'nin yarisi 8, golf topudur.

Bu 8 golf topunun yarisi mavi renkte, yani 8'in yarisi 4, mavi golf topudur.

Sonug olarak, 4 tane mavi golf topu vardir.

ANENENENEN

» Reflect-on-Reflection: Modelden (rettigi yaniti degerlendirmesi ve ardindan bu degerlendirmeye dayanarak yaniti yeniden yazmasi
istenir.

> Flipped Interaction Pattern: Modelden bir yanit almak yerine, daha kapsamli bir yanit olusturmak icin modelin kullaniciya
sorular sormasi istenir.

v" X hakkinda bana sorular sorarak anlamaya calis.
v" Verilen yanitlara dayanarak bir cevap uret.
v ilk soruyla basla.

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma
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RoR Ornegi

KOMUT: Bir ""Harput Koftesi" tarifi yazar misin? Yazdiklarini kolayhk, lezzet
ve anlasilirhik acisindan degerlendirdikten sonra tarifi tekrar yazar misin?
YANIT:

Tabii, 6ncelikle Harput Koftesi igin bir tarif sunayim:

**Harput Koftesi Tarifi:**
1. **Malzemeler:**
- 500 gr kiyma
- 1 su bardagi ince bulgur
- 1 adet sogan, rendelenmis
- 2 dis sarimsak, ezilmis
- 1 cay kasigi karabiber
- 1 cay kasigi pul biber
- 1 cay kasigi tuz
-1/2 su bardagi su
- Yarim su bardagi un (disini bulamak igin)

2. **Yapiligi:**

1. ince bulguru bir kaba alin ve Uzerini gececek kadar sicak su ekleyin.
Bulgurun sismesi icin 20 dakika bekletin.

2. Bulgur sistikten sonra kiyma, rendelenmis sogan, ezilmis sarimsak,
baharatlar ve tuzu ekleyin.

3. Tium malzemeyi yogurarak kofte hamurunu hazirlayin.

4. Hamurdan ceviz blydkliginde parcalar kopartip yuvarlayin ve unlu
tabaga batirarak her tarafini una bulayin.

5. Teflon tavada az yag ile kofteleri kizartin.

6. Sicak servis yapin.

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma

**Degerlendirme:**

- **Kolaylik:** Tarif oldukga basit ve hizli. Ancak bulgurun sismesi icin beklemek gerekiyor.
- **Lezzet:** Baharat miktari dengeli, ancak damak zevkine gore ayarlanabilir.

- **Anlasilirhk:** Adimlar sirasiyla ve acik bir sekilde belirtilmistir.

**Dilizenlenmis Tarif:**
**Harput Koftesi Tarifi:**
1. **Malzemeler:**
- 500 gr dana kiyma
- 1 su bardagi ince bulgur
- 1 orta boy sogan, ince rendelenmis
- 2 dis sarimsak, ince dogranmis
- 1 cay kasigl karabiber
- 1 cay kasigi pul biber
- 1 cay kasigi tuz
- 1/2 su bardagi i1lik su
- Yarim su bardagi un

2. **Hazirlik:**

1. Bulguru genis bir kaseye alin ve lzerine ilik suyu ekleyin. 20 dakika sismesi icin bekleyin.

2. Bulgurun Uzerine kiyma, sogan, sarimsak ve baharatlari ekleyin. Glizelce yogurarak kofte
hamurunu elde edin.

3. Ceviz buyukluglinde parcalar alip yuvarlak kofteler yapin. Sonrasinda her kéfteyi una
bulayin.

4. Az yagh bir tavada kofteleri her iki ylizi de altin rengi alana kadar kizartin.

5. Sicak olarak yaninda yogurt veya salata ile servis yapin.

Bu diizenlemeyle tarifin anlasilirligi ve detayi arttirildi. Umarim begenirsiniz!
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(URETKEN YAPAY ZEKA "BiLMIYORUM” DEMEZ.)

Uretken Yapay Zeka modelleri, veri iiretirken bazen tahmin edilmeyen anlamsiz sonuglar yani haliisinasyonlar tretebilirler. Bu nedenle, modelin egitimi
ve kullanimi sirasinda dikkatli olmak, veri setlerini dogru segmek ve sonuglari elestirel bir gozle degerlendirmek énemlidir.

Hallsinasyona neden olan bazi etkenler sunlardir:

1.

Veri Seti Anlam Karmasikhgi: Uretken Yapay Zeka modelleri, egitim veri setlerindeki desenleri égrenerek ve iliskileri kullanarak yeni veri iiretir. insan
dilindeki anlamlar ise ¢ok cesitlidir ve iliskiler bazen ¢ok karmasiktir. Model, bu karmasikhgi dogru bir sekilde anlayamazsa garip veya anlamsiz giktilar
uretebilir.

Veri Seti Boyutu: Egitim veri setinin boyutu yetersiz ise, modelin veri setindeki desenleri yanlis 6grenmesine ve yorumlamasina neden olabilir.

. Veri Cesitliligi Eksikligi: Egitim veri seti yeterince ¢esitli degilse, model genellemek yerine veri setindeki belirli desenleri tekrarlar.

Veri Yanilsamasi: Uretken Yapay Zeka modelleri, egitim verilerindeki érneklerin bir kombinasyonunu olusturarak yeni veri iiretebilir. Bu, modelin veri
setindeki ender 6rnekleri veya ayrintilari abartmasina neden olabilir.

. Veri Anomalileri: Egitim verilerindeki anormal veya yaniltici 6rnekler, modelin bu anormallikleri daha sik Gretmesine neden olabilir.

Anlam Karmasikhgi: Model, bu anlam karmasikligini tam olarak anlamayabilir ve bu durum yaniltici sonuglar Gretebilir.

Asirt Ogrenme (Overfitting): Uretken Yapay Zeka modelleri, egitim verilerine ¢ok siki bir sekilde uyarlarsa, egitim verilerindeki guriiltiileri ve istisnai
durumlari da 6grenme egilimindedir. Bu durumda model, veri setindeki detaylari ezberlemis olabildiginden Urettigi yeni verilerde hatali, gercek
diinyada olmayan, abartiimis veya anlamsiz sonuclar Uretebilir.

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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Kullanicilara yaniltici veya hatali bilgi verme potansiyelimin olmasinin birka¢ nedeni vardir:

> Egitim Verisi: Modelim, cok biiyiik bir veri seti izerinde egitildi. Bu veri seti, internetten alinan ¢ok sayida metinden olusuyor. internetin
dogasi geregi, bu metinlerde yanlis veya yaniltici bilgiler olabilir.

» Genellestirme: Model, genellemeler yapma egilimindedir. Bu, bazen dogru olmayan genis ¢ikarimlara yol acabilir.

» Kesin Bilgilere Erisim Eksikligi: Bilgi kesme tarihim 2022'nin basidir, bu nedenle bu tarihten sonraki olaylar, gelismeler veya bilimsel
arastirmalar hakkinda bilgi sahibi degilim.

» Soru Anlama Zorlugu: Bazen kullanicinin sordugu soruyu tam olarak dogru bir sekilde anlamayabilirim. Bu, yanitlarimin bazen beklenenle tam
olarak ortiismemesine neden olabilir.

» Dogruluk ve Ayrinti Dengesi: Bazi konularda, genis bir perspektiften veya ¢ok spesifik bir detaydan bahsetmek zorunda kalabilirim. Bu,
modelin genel bir bakis acisi saglamaya calisirken bazi ayrintilari gézden kagirmasina neden olabilir.

Bu sebeplerle, modelin verdigi bilgilerin kesin ve dogru oldugunu varsaymak vyerine, kullanicilarin kritik dlsince kullanarak bilgileri
degerlendirmeleri ve gerektiginde ek kaynaklardan dogrulama yapmalari onerilir.

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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Hype Cycle for Artificial Intelligence, 2023

Smart Robots
Responsible Al
Neuromorphic Computing
Prompt Enginesring

Artificial General Intelligence
Decision Intelligence

Al TRISM

Operational Al Systems
Composite Al
Data-Centric Al

Al Engineering

Al Simulation

Causal Al

Expectations

Neuro-Symbolic Al

Multiagent Systems

First-Principles Al
Automatic Systems

Foundation
Models

Generative Al

Synthetic Data

MadelOps

EdgeAl Computer

Vision /—

Data Labeling
and Annotation

Clou:d Al
Knowledge Graphs Services

Intelligent Applications

Autonormous Vehicles
Al Maker and Teaching Kits

Plateau will be reached:

() less than 2 years @ 2toSyears

garther.com

Source: Gartner
@ 2023 Gartner, Inc. andfor its affiliates. All rights reserved. 2079724

¥ ®@ @ bitessavunma @ bites.savunma

Peak of
Innovation Inflated Trough of Slope of Plateau of
Trigger Expectations Disillusionment Enlightenment Productivity
Time

@ 5to10years A more than 10 years () obsolete before plateau As of July 2023

Gartner.
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Kiresel ekonomiye y|II|k olarak 2,6 - 4,4 trilyon dolar ekleyecegi hesaplanmaktadir.

Bu degerin %75'i dért alandan kaynaklanacaktir: musteri hizmetleri, pazarlama ve satis, yazilim muhendisligi ve
Ar-Ge.

Uretken Yapay Zeka ve diger teknolojilerin, bugiin gall§anlar|n zamaninin %70'ini alan is aktivitelerini otomatiklestirebilecegini
tahmin edilmektedir.

Bu otomasyon, biiyiik élciide Uretken Yapay Zekanin dogal dilde bulunan desenleri tahmin etme yeteneginden kaynaklanmaktadir. Daha
yiksek maaslarla ve daha fazla egitim gereksinimiyle iliskilendirilen mesleklerle baglantili bilgi islerine daha fazla etkisi olacaktir.

Bugiinkii IS aktivitelerinin yarisinin 2030 ile 2060 arasinda otomatiklestirilebilecegini tahmin ediimektedir.

Uretken Yapay zeka, 2040'a kadar yillik %0,6'ya kadar isgucu verimlilik blUytmesini saglayabilir. Bu tamamen
organizasyonlarin teknolojiyi ne kadar hizla benimseyebilecegine ve c¢alisanlarin zamanini ne kadar etkili bir sekilde yeniden
dagitabilecegine baghdir. Otomatiklestirilecek becerilere sahip ¢alisanlarin yeni beceriler 6grenmeleri icin desteklenmeleri gerekecek ve
bazilari meslek degistirmek i¢in destek ihtiyaci duyacak.

https://www.mckinsey.com/featured-insights/mckinsey-explainers/what-is-prompt-engineering
bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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Gartner Predictions for Generative Al

2023 -> 2030

Before long, GenAl will greatly impact product development, customer
experience, employee productivity and innovation. We predict that:

By 2025, 70% of enterprises will identify @

il the sustainable and ethical use of Al

among their top concerns.

R?j By 2025, 35% of large organizations will
{-|Q|-’ have a chief Al officer who reports to |Q|_‘l'
the CEO or COO. 1‘_|0|
][] By 2025, the use of synthetic data will
0 reduce the volume of real data needed

for machine learning by 70%.

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma

By 2025, 30% of outbound marketing
messages from large organizations will
be synthetically generated. That's up
from less than 2% in 2022.

Through 2026, despite all the
advancements in Al, the impact on
global jobs will be neutral — there will

not be a net decrease or increase.

CF

By 2030, Al could reduce global CO2
emissions by 5 to 15% and consume up

to 3.5% of the world’s electricity.

By 2030, decisions made by Al agents
without human oversight will cause
$100 billion in losses from asset

damage.

By 2033, Al solutions will result in more

than half a billion net-new human jobs.
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Exhibit 1: Generative Al market share by

region (2022)

3%

0,
8%  Middle East and Africa

Latin America

41%
o North
izsfa: $10_8B Afnerica

Pacific

s
26%
Europe

Sources: Limited availability of updated report, hence an estimation for 2022 as well was included, though the year has passed; Precedence Research; Grand View Research; Quidgest quoted Gartner numbers

2023 -> 2030

Exhibit 2: Generative Al market size 2022-2032

0s 137 174 — 25 1M 357
== W W

929
73.2

2022 2023 2024 2025 2026

B arket size (US $B)

' Source: Marina Tempkin, “VCs try to parse through the ‘noize' of generative Al Pitchbook, December 23, 2022

bites.com.tr |
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Inaccuracy, cybersecurity, and intellectual-property infringement are the
most-cited risks of generative Al adoption.

Generative Al-related risks that organizations consider relevant and are working to mitigate,
% of respondents’

Organization considers risk relevant Organization working to mitigate risk

inaccuracy | 56 s
Cyversecuriy I 52 Iz
Intellectual-property infringement _ 46 _ 25
Regulatory compliance _ 45 _ 28
Explainability || 3¢ P 18
Personal/individual privacy _ 39 - 20
Workforce/labor displacement _ 34 - 13
Equity and fairness _ 3 - 16
Organizational reputation _ 29 - 16
National security [ 14 B4
Physical safety - 1l . 6

Environmental impact - 1 . b
Political stability [JJJfj10 2
None of the above |1 - 8

"Asked only of respondents whose organizations have adopted Al in at least 1 function. For both risks considered relevant and risks mitigated, n= 913,
Source: McKinsey Global Survey on Al, 1,684 participants at all levels of the organization, April 11-21, 2023

McKinsey & Company

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma
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Effect of generative Al adoption on number of employees, by business
function, next 3 years, % of respondents’

Increase Little or no change Decrease Don't know

31

.

Risk

Product and/or
service development

Strategy and
corporate finance

(&)

— —
— —
—_ — —_
— ]

30

37

o

HR

a1

Supply chain

management 45

40

(&)

Manufacturing

54

o

Service operations

Marketing and sales 39
0
23

1 Figures may not sum to 1009, because of rounding.
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Organizations continue to see benefits from Al adoption in the functions
using Al capabilities.

Cost decreases from Al adoption in 2022, % of respondents' H=z20% MH10-19% M<10%

Human rescurces NI S I <0
e ————— " E
Marketing and sales 4
R&D/product and/or service development 31
Ris w“
Service operations
Strategy and corporate finance 3
Supply chain management _ 33
Average across all functions 42

Revenue increases from Al adoption in 2022, % of respondents? W>10% W6-10% <5%

Human resources _ 17 60
Manufacturing _ 34 66
Marketing and sales _ 38 65
R&D/product and/or service development _ 24 61
Risk IS 35 64
Service operations _ 33 57
Strategy and corporate finance _ 32 58
Supply chain management _ 30 56
Average across all functions _ 36 59

Question was asked only of respondents who said their organizations have adopted Al in a given function. Respondents who said “cost increase,” “no change,”
“not applicable,” or “don't know” are not shown,
“(uestion was asked only of respondents who said their organizations have adopted Al in a given function. Respondents who said “revenue decrease,”

“no change,” “not applicable,” or “*dor’t know” are not shown.

Source: McKinsey Global Survey on Al, 1,684 participants at all levels of the organization, April 11-21 2023

McKinsey & Company

€ bites.savunma
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U GROWING & DECLINING
»). UNDERGRADUATE DEGREES

This graph shows the number of college bachelor's degrees completed
in the 2020-2021 academic year and the ten-year change.

Majors with less than 30,000 completed degrees are excluded.

Completed bachelor's degrees (2020-2021) % change (2010-2011)

Business, Marketing,
and Related Fields gl 391K

7%

87%

Health Professions

Social Science -3%
Biological and
Biomedical Sciences

46%

©
O
(]
@
Psychology O 26%
Engineering 65%
Informcal:irgr,: uSt::ei;izg 144%
O Rated Fiias O 9%
Perfox:\siﬁglz:‘(i © -4%
Education . -14%
Enforcement, & Reited Fiios O 2
Interdisciplinary Studies O 29%
. Park_s, Recreatit_:»n, O 51%
Leisure & Fitness Studies
Generl;ilhse(‘:;i‘::tiiﬁr‘::::ﬁ;ss’ . -10%
e @
si'i?;ifsﬁ?lf ?ff?éi!.iﬁi O 30%
Design: Kashish Rastogi Source: National Center

for Education Statistics
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“NOT Al AT CREATE TIME BUT Al AT RUNTIME!”’
“Use natural language to generate data at RUNTIME.”

» Gelecekte gorulecek uygulama ornekleri, Internet ve benzeri
veriler ile egitilmis modeller ile jenerik veri Gretmek yerine, canli
veri de iceren kurumsal veya dijital ikiz ekosistem verisi lGzerinde
egitilmis Uretken Yapay Zeka modelleri ile bu sistemlere 6zel ve
uyarlanmis veri Gretmek seklinde olacak.

> Tek basina izole bir sekilde duran Dijital ikiz sistemleri yerine
gercek zamanli, 3 boyutlu (AR/VR), her yerden ulasilabilir verilerle
beslenen, Uretken Yapay Zeka kullanilarak similasyonlar yoluyla
gelecekteki senaryolarin (what-if) incelendigi, baska dijital ikizler
ile entegre Kestirimci (Predictive) Dijital ikiz uygulamalarina gegis
gerceklesecek.

» Oyunlarda (Savas oyunlari dahil) 6nceden tasarlanmis sabit
senaryolar ile degil, “runtime” karar verilen senaryolarin
uygulanmasi s6z konusu olacak. NPC’ler (Non Playing Characters)
o andan 6nce oyun igerisinde olanlara gore hareket edebilecek ve
konusabilecekler.

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma



SITeES
2023 -> 2030

INSAN MAKINE ARAYUZU (HMI)

Girdi * Dokunmatik ekran + Klavye + Fare (Mekanik) ¢ Dogal Dil, Kodlama (Uretken Yapay Zeka)

* Kodlama (Programatik) * Gozler, Eller (AR/VR)
Cikti Monitor Kafa Seti -> Akilli Gozlik -> Akilli Lens
(Gorsel + isitsel) (Gorsel + isitsel)

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma
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INSAN MAKINE ARAYUZU (HMI)

Asagidaki girdi-cikti iliskisini, hem bugiinkii (2023), hem de gelecekteki (diyelim ki, 2030) insan Makine Arayiizii
(HMI) baglaminda betimleyen bir resim olusturabilir misiniz?

2023 yilinda:
Girdi: Dokunmatik ekran veya Klavye veya Fare veya Bilgisayar Kodu
Cikti: Monitorde gorulen icerik

2030 yilinda:

Girdi: Sesli komutlar ve/veya Uretken Yapay Zekan araciligiyla kodlama veya AR/VR basliklariyla g6z hareketleri ve
el hareketleri

Cikti: AR/VR Basliklarinda veya Akilli Gozliklerde gorilen icerik

bites.com.tr | W @ bitessavunma € bites.savunma
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INSAN MAKINE ETKILESIMI
e Y
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INSAN MAKINE ETKILESIMI

iste 2023'ten 2030'a insan-Makine Araytizii (HMI) evriminin gérsel temsilleri:

ilk iki resim 2023'teki HMI kurulumunu gdstermektedir. Kullanicilarin dokunmatik ekranlar, klavyeler, fareler ve
bilgisayar kodlari gibi modern cihazlarla etkilesimde bulundugunu gorebilirsiniz. Odak, geleneksel giris
cihazlarina ve bilgisayar monitorlerindeki sonuglanan ¢iktiya yoneliktir.

Son iki resim 2030’daki HMI vizyonunu temsil etmektedir. Burada, kullanicilar AR/VR basliklari ve akilli gozltkler
kullanarak artirilmis ve sanal gercekliklere dalmis durumdadir. Etkilesimler, sesli komutlar, goz hareketleri, el

hareketleri ve Gretken yapay zekanin yardimiyla yonlendirilmektedir.

Umarim bu resimler, 7 yil icerisinde HMI teknolojisindeki gecisi ve ilerlemeleri gostermeye yardimci olur.
Herhangi bir degisiklik yapmami ister misiniz ya da daha fazla agiklama yapmami ister misiniz?
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How Meta's VR and AR Could Transform Through Al

Story by Scott Stein « 5d

L Meta's newest smart glasses will have Al onboard next year. It's part of Meta's push to infuse Al into its VR and AR hardware. Scott Stein/CNET
© Provided by CNET

https://www.msn.com/en-us/news/technology/how-meta-s-vr-and-ar-could-transform-through-ai/ar-AA1hGtgM?ocid=msedgntp&cvid=f6b43cc306cb490b9791ff6e467ec82a&ei=7
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Sen bir sairsin ve halk diliyle siir yaziyorsun. Hayatin anlami hakkinda bir siir yazabilir misin?

Elbette, iste hayatin anlami hakkinda halk diliyle bir siir:
Hayat bir nehir, akip giden,

Bazen hiiziin, bazen seving igeren.

Riizgarla dans eden yaprak misali,

Her ani kucakla, her ani yasa derinden.

Bir bulut kadar 6zgdir, bir deniz kadar derin,
Hayatin melodisini dinle, gizli bir yerin.
Giinesin dogusunda yeni bir umut,
Yildizlarin altinda sonsuz bir riiya yolu.

Zamanla égreniriz sevgiyi, kaybi, 6zlemi,

Bir ci¢egin agisini, bir gocugun giilimsemesini.
Hayatta her daim bir sarki, bir hikaye,

Her adimda bir 6greti, her giinde bir sahne.

Umarim begenirsiniz. Bagka bir isteginiz olursa yardimci olmaktan mutluluk duyarim!
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Ayni siiri Umit Yasar Oguzcan tarzinda yazabilir misin?

Tabii ki, Umit Yasar Oguzcan'in duygusal ve lirik tarzini gézeterek siiri yeniden yazalim:
Hayatin anlamini sordular bana,

Baktim uzaklara, dalip gittim o an.

Bir cocugun giilen gézlerinde buldum bazen,

Yasli bir gézdeki yasta, sessizce akan.

Bir ¢igegin nazli nazli sallaniginda,

Bir kugsun civiltisinda, sabahin ayazinda.
Hayatin anlami, belki de sevmekte,

Belki de sevdiklerinle yasanilan kisa bir andir.

Bir denizin dalgasinda, bir riizgarin esintisinde,
Hayatin anlamini aradim, buldum seninle i¢ ige.
Anlam, belki de bir bakista, bir dokunusta gizli,
Hayatin sirri, belki de bir mir boyu yan yana olmaktir.

Umarim, Umit Yasar Oguzcan tarzinda yazilmis bu siir begeninize uygundur. Bagka bir talebiniz olursa yardimci olmaktan mutluluk
duyarim!
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Turkiye'de Mart 2024 tarihinde yapilacak yerel secimlerde Elazig ilinde bagimsiz belediya baskan adayiyim. Secim calismalari sirasinda halka hitap
ederken kullanacagim metni seni kullanarak olusturmak istiyorum.

Bana senden gelecek yaniti en iyi sekilde almami saglayacak komutu yazabilir misin 6ncelikle?

Elbette! Oncelikle, hedeflediginiz segcmen kitlesine ve Elazig'in 6zel ihtiyaglarina dair bazi bilgilere ihtiyacimiz olacak.
Asagida size uygun bir komut 6nerisi hazirladim:

"Ben, Elazig ilinde Mart 2024 yerel segimleri icin bagimsiz belediye baskan adayiyim. Elazig'in sosyo-ekonomik yapisi,
cografi 6zellikleri, kiiltiirel mirasi ve halkinin beklentileri dogrultusunda beni en iyi temsil edecek ve halkin ihtiyaglarina yanit
verecek bir se¢cim metni olusturmak istiyorum. Bu metinde su basgliklara yer verilmesini istiyorum:

Egitim ve genclik

Yerel ekonomi ve istihdam

Kiiltiirel miras ve turizm

Saglik ve sosyal hizmetler

Ulasim ve altyapi

Ayrica, Elazig’in 6ne ¢ikan 6zellikleri ve ihtiyaclarina dair kisaca sunlari belirtmek istiyorum: [Buraya Elazig'in 6zel
ihtiyaclari, beklentileri veya sizin projeleriniz hakkinda kisaca bilgi verin]

Bu bilgiler i1siginda, halka hitap ederken kullanabilecegim bir se¢cim metni hazirlayabilir misiniz?"

Bu komutu kullanarak size en uygun se¢im metnini hazirlamak icin gerekli bilgileri almisg olurum. Eksik goérdiigiiniiz veya
eklemek istediginiz bagska bir konu varsa, liitfen belirtin.

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma



SiT=S )
ORNEKLER

Sevgili Elazigh Hemgehrilerim,

Ben, sizlerin hizmetkari olmak igin karsinizdayim. Bu glizel sehrimizin, tarihi zenginlikleriyle, cografi giizellikleriyle ve en 6nemlisi siz degerli
insanlariyla daha da ileriye tagsinmasi icin bagimsiz belediye baskan adayi oldum.

Egitim ve Gencglik: Gelecegimizin teminati olan gencglerimize, modern ve kaliteli egitim olanaklari sunarak onlari gelecege hazirlamak istiyorum.
Egitimde firsat esitligini saglamak, genclerimize daha ¢ok burs ve istihdam olanaklari sunmak énceliklerim arasinda.

Yerel Ekonomi ve Istihdam: Elazig'imizin yerel ekonomisini canlandirmak, yeni is olanaklari yaratmak ve genclerimizin is bulma olanaklarini
artirmak icin caligacagim. Yerel lireticilerimizi destekleyerek, sehrimizin ekonomik potansiyelini en (ist seviyeye ¢ikarmayi hedefliyorum.

Kiiltiirel Miras ve Turizm: Sehrimizin zengin kiiltiirel mirasini koruyarak, turizme agmayi ve bu sayede sehrimize daha fazla turist gekmeyi
amacliyorum. Elazig'imizin tarihi ve kiiltiirel degerlerini tiim Tiirkiye'ye ve diinyaya tanitmak igin projeler gelistirecegim.

Saglik ve Sosyal Hizmetler: Vatandaslarimizin saglik ve sosyal hizmetlere daha kolay erisimini saglamak, modern ve etkin saglik hizmetleri
sunarak her bir Elazighnin yasam kalitesini artirmak igin ¢aligacagim.

Ulagsim ve Altyapi: Elazig'imizin ulasim ve altyapi sorunlarina modern ¢éziimler getirerek, sehir igi trafigini rahatlatacak, yollarimizi daha
kullanigh hale getirecek projeleri hayata gegirecegim.

Degerli Hemgehrilerim, ben bu géreve talip oldum ¢iinkii Elazig'imizin daha iyiye gitmesi i¢in elimden geleni yapmak istiyorum. Sizlerin de
destegiyle, birlikte Elazig'imizi daha aydinlik yarinlara tasiyacagimiza inaniyorum. Oy verirken gelecegimizi diisiiniin, birlikte daha giizel bir
Elazig igin ¢calisalim!

Saygilarimla,
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—_ L o
s m,Net:SSge Bu gidanin igerisinde neler var? Saghkli mi?
*  mXaliskitlsi: 35 Bu gida etiketi bir "Bitter Cikolatali Yulaf Bar"in icerigini gosteriyor. icindekiler sunlardir:

F)r“’k'yf e relmigti K9 Mangayi:Tirkye
§Ietme Kayit No: TR-26-K-000058 - Yulaf
E LIALIF - BITTER CIROLATA YULAF B4R - lirdekder Yot - Kakao
Exmesi (Glut en %51%1 Ikolam %14 [Ka‘kg Kitlesi, eker . .
vhékaf(v:ki?o)a koe?mm,gg. gl { ;'g‘{k Lesitini, - Bitter Cikolata

Ml (Vaniiin). Aakao Ku sl
I (GIM?I Huma u,[lmaSmuKoﬁqsggg - Dekstroz

:}Mnd A ‘f:e"}"“"“’“l"?%‘h Sades, - Emiilgatér (Muhtemelen Grinin kivamini korumak igin kullaniliyor)
SOKOLADLI YULAFLI BATON - Torkbi: o e
5%Mam e E‘ﬁ,[k‘k"f A ;bég:a‘g&m) - Aroma verici (Vanilin gibi)
roz, emulgator (qui - S

?e}krsllm% iakao mmgulunu%x;:q?a“r:n%m %%'fe?éﬁm‘.”ﬂ% T?re_ya"gl .
bugda @ “JHM Xuma ekstrakt, ama sirel konsentran, - Sat Urdnd
kara 99' (s 'W’W%‘duz Tarkibindy az migdarda pista
padan, 04, soy0 mafsut, ye fndt 3 ot oL, iy - Kurma Ekstrakti

S u r,, - ElIma Sira Konsantresi (Muhtemelen tatlandirici olarak kullaniliyor)

[ - Badem
FK-51000047 (5; - Eindik

- Soya (Soya lecitini olarak belirtilmis olabilir, bir emilgator tiraddr)

Bu liste, Girtindeki bilesenleri genel bir sekilde gostermektedir ve tam bir liste degildir, ¢clinki etiketin bazi kisimlari net degil.

Saglik yoniinden degerlendirme yaparken dikkate almaniz gereken birkac sey:

1. **Yulaf:** Dogal bir tahil kaynagidir ve lif bakimindan zengindir.

2. **Kakao ve Bitter Cikolata:** Antioksidanlar agisindan zengindir ancak seker ve yag icerigine dikkat edilmelidir.

3. **Dekstroz:** Bir tiir sekerdir.

4. **Emilgat6r ve Aroma Verici:** Genellikle Griinin raf dmriini uzatmak ve tat/tutarlilik saglamak icin eklenir. Bunlarin saglik tizerindeki etkileri kisiden kisiye degisebilir.
5. **Tereyag ve Suit Uriini:** Laktos intoleransi olan kisiler icin problem olabilir. Ayrica, yag ve kalori icerigi yiiksek olabilir.

6. **Kurma Ekstrakti ve ElIma Sira Konsantresi:** Dogal tatlandiricilar olarak kullanilir.

7. **Badem, Findik ve Soya:** Alerjen igerebilir.

Genel olarak, bu bar dogal malzemelerle yapilmis gibi goriinliyor, ancak seker, yag ve kalori igerigini de dikkate alarak tiketmelisiniz. Ayrica, alerjenlere karsi hassasiyetiniz varsa
icerigi dikkatlice kontrol etmelisiniz. Her zaman tiketmeden dnce etiketleri okumak ve bireysel saglik ihtiyaglarinizi dikkate almak énemlidir.
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Burada hangi giin ve saatlerde park edebilirim?

Bu trafik levhalarina gore asagidaki park kurallari gegerlidir:

1. Cumartesi ve Pazar glinleri "NO PARKING ANYTIME SAT AND SUN" levhasi nedeniyle park
edemezsiniz, eger "Area A" izni olan bir araciniz yoksa.

2. Pazartesi ve Cuma glinleri "NO PARKING 8 A.M. to 9 A.M. STREET CLEANING" levhasina gore
sabah 08.00 - 09.00 saatleri arasinda park edemezsiniz.

3. Pazartesiden Cumaya, "30 MINUTE PARKING 8 A.M. TO 9 P.M. MON THRU FRI" levhasina
gore sabah 08.00'den aksam 09.00'a kadar sadece 30 dakika park edebilirsiniz. Eger "Area A"
izni olan bir araciniz varsa bu kisitlamadan muaf olabilirsiniz.

Bu levhalari g6z 6niine alarak su sonuclara ulasabiliriz:

- Pazartesi ve Cuma giinleri 09.00'dan sonra ve 08.00'den 6nce 30 dakika siireyle park
edebilirsiniz.

- Sali, Carsamba ve Persembe giinleri 08.00 - 21.00 saatleri arasinda 30 dakika siireyle park
edebilirsiniz.

- Cumartesi ve Pazar giinleri eger "Area A" izni olan bir araciniz yoksa hi¢ park edemezsiniz.
Eger izniniz varsa bu giinlerde sinirsiz park edebilirsiniz.

- "Area A" izni olan araglar icin bu kisitlamalar gegerli degildir.

Yine de, bu bolgedeki tiim park kurallarini veya diger kisitlamalarini tam olarak bilemeyiz. Yol

kenarinda veya yakinlarda baska levhalar da olabilir. Levhalari dikkatlice okuyarak ve yerel trafik
kurallarini géz 6niinde bulundurarak park etmelisiniz.
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Bu ekranlari ve aralarindaki akisi uygulamak i¢in gerekli kodu olustur.

HA SnHA SnHA snHA SAHA H/

EXPO EXPO EXPO EXPO EXPO

E-posta adresinize E-posta adresinize Sifre olustur Sifre olustur Sifre olustur
bir kod génderdik. bir kod génderdik.

Kaydini tamamla Kaydini tamamla Kaydini tamamla

import 'package:flutter/material.dart’;

void main() => runApp(MyApp());
USCENEEEE EESEENREN SEEEEEEER = - CeREERESE | - class MyApp extends StatelessWidget {
®EEGVSAN o S EXSWNNE o @ EESNENE. - ' : @override

Widget build(BuildContext context) {
return Material App(
title: 'Sign Up Flow',

e et theme: ThemeData(primarySwatch: Colors.blue),
home: SignUpScreen(),
);
— }
QWERTYUIOP QWERTYUILOP }
B EREEEEN o S EXEEEEN o class SignUpScreen extends StatefulWidget {
) i @override
_SignUpScreenState createState() => _SignUpScreenState();
}
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class _SignUpScreenState extends State<SignUpScreen> {
TextEditingController emailController = TextEditingController();
TextEditingController passwordController = TextEditingController();
TextEditingController codeController = TextEditingController();

@override
Widget build(BuildContext context) {
return Scaffold(
appBar: AppBar(title: Text("SAHA EXPO")),
body: Column(
children: [
// Your email input
TextField(
controller: emailController,
decoration: InputDecoration(
labelText: 'E-posta adresinize bir kod génderdik.',
),
),
// Your code input
TextField(
controller: codeController,
decoration: InputDecoration(
labelText: '6 haneli kodu girin',
),
),
ElevatedButton(
child: Text("Devam et"),
onPressed: () {
// Handle the email confirmation process here
Navigator.push(
context,
MaterialPageRoute(builder: (context) => PasswordScreen()),

);

bites.com.tr | W @ bitessavunma
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class PasswordScreen extends StatefulWidget {
@override
_PasswordScreenState createState() => _PasswordScreenState();

}

class _PasswordScreenState extends State<PasswordScreen> {
TextEditingController passwordController = TextEditingController();

@override
Widget build(BuildContext context) {
return Scaffold(
appBar: AppBar(title: Text("Sifre olustur")),
body: Column(
children: [
// Your password input
TextField(
controller: passwordController,
obscureText: true,
decoration: InputDecoration(
labelText: 'Sifre olustur’,
),
),
ElevatedButton(
child: Text("Devam et"),
onPressed: () {
// Handle the password creation process here
Navigator.push(
context,
MaterialPageRoute(builder: (context) => CompleteRegistrationScreen()),

)

€ bites.savunma

class CompleteRegistrationScreen extends StatefulWidget {
@override
_CompleteRegistrationScreenState createState() =>
_CompleteRegistrationScreenState();

class _CompleteRegistrationScreenState extends State<CompleteRegistrationScreen> {

TextEditingController nameController = TextEditingController();
TextEditingController surnameController = TextEditingController();

@override
Widget build(BuildContext context) {
return Scaffold(
appBar: AppBar(title: Text("Kaydini tamamla")),
body: Column(
children: [
// Your name and surname inputs
TextField(
controller: nameController,
decoration: InputDecoration(
labelText: 'Ad’,
),
),
TextField(
controller: surnameController,
decoration: InputDecoration(
labelText: 'Soyad',
),
),
ElevatedButton(
child: Text("Kayit ol"),
onPressed: () {
// Handle the complete registration process here
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Takaracho'dan Nerima'ya gitmek icgin ne

yapmallyim?

1.Takaracho istasyonunda Asakusa Hatti'na binin ve Oshiage yoniine dogru
ilerleyin.

2.Ningyocho istasyonunda inin.

3.Ningyocho istasyonunda Hibiya Hatti'na aktarma yapin ve Naka-Meguro yoniine
dogru ilerleyin.

4.Kayabacho istasyonunda inin.

5.Kayabacho istasyonunda Tozai Hatti'na aktarma yapin ve Nakano veya Mitaka
yonune dogru ilerleyin.

6.Kudanshita istasyonunda inin.

7.Kudanshita istasyonunda Toei Shinjuku Hatti'na aktarma yapin ve Motoyawata
yonune dogru ilerleyin.

8.Shinjuku-sanchome istasyonunda inin.

9.Shinjuku-sanchome istasyonunda Marunouchi Hatti'na aktarma yapin ve
Ogikubo yoniine dogru ilerleyin.

10.Shinjuku istasyonunda inin.

11.Shinjuku istasyonunda Seibu-Shinjuku Hatti'na aktarma yapin ve Seibu-
Shinjuku yonine dogru ilerleyin.

12.Nerima istasyonunda inin.



SUPER COZUNURLUK
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E Midjourney Bot ¥ 8ot
Adjust your settings here. Current suffix:

Use the latest model (5.2)

RAW Mode « Stylize low » Stylize med + Stylize high » Stylize very high
4 Public mode m Remix mode 9 High Variation Mode 4% Low Variation Mode

4 Turbo mode 4y, Fast mode Relax mode Reset Settings
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VIDEO URETIMI

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma



SITeES

SAVUNMA SEKTORU
) ve
URETKEN YAPAY ZEKA



BiTES am m m
SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
GORUNTU VE VIDEO URETIMI

Derin 6grenme modelleri askeriye icin 6zel olarak tasarlanmis goriintli ve videolar tretmek icin kullanilabilir. Bu tretken modeller,
sentetik gorseller olusturabilirler ve bu gorseller veri artirma, similasyon ve egitim amaciyla degerli olabilir.

Yapay zeka tarafindan uretilen goruntiler ve videolar, rakipleri yaniltmak ve kendi hassas bilgilerini korumak icin kullanilabilecek olan
yaniltma operasyonlari veya dezenformasyon kampanyalari icin kullanilabilir.

Bu modeller, sanal egitim ortamlari olusturmada, hedef ve tehdit simiilasyonunda yardimci olabilir ve hatta cesitli istihbarat ve kesif
senaryolarini simile etmek i¢in sentetik uydu goruntileri, hava ¢cekimleri veya gézetim verisi olusturabilir.

Otonom navigasyon, hedef takibi ve hatta durumsal farkindalik icin sentetik video akislari olusturmak icin kullanilabilir. Ayni zamanda
askeri varliklarin gizlenmesini iyilestirmek icin kamuflaj desenleri ve teknikleri gelistirmeye veya rakipleri sasirtmak icin sentetik gorsel
yaniltma stratejileri olusturmaya yardimci olabilir.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
VERI ARTIRMA

Uretken Yapay Zeka, nesne tanima, hedef belirleme ve otonom sistemler gibi cesitli askeri uygulamalarda kullanilan makine 6grenmesi
modelleri i¢in veri setlerini artirmak amaciyla kullanilabilir.

Bu slire¢, makine 6grenmesi algoritmalarinin performansini ve saglamhigini, veri setini yapay olarak genisleterek artiracak olan gesitli
askeri uygulamalar icin egitim verisi gesitliligi ve miktarini artiracaktir.

Bu durum, blyuk miktarda gercek diinya verisinin toplanmasinin zorlu veya riskli oldugu yerlerde kaginilmazdir. Veri setleri, gorintiler,
ses klipleri, videolar veya hatta metinler olabilir.

. J @ bitessavunma € bites.savunma
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
STRATEJIK VE OPERASYONEL PLANLAMA

Uretken Yapay Zeka, stratejik planlama, savas oyunlari ve karar verme siirecleri sirasinda cesitli senaryolar Gretmeye ve olasi sonuclari tahmin
etmeye yardimci olabilir.

Modeller, arazi, hava kosullari, dlisman pozisyonlari ve dost glicler gibi faktorleri gz dninde bulundurarak cesitli askeri senaryolari simtle
etmek i¢in kullanilabilir. Similasyonlar, askeri planlayicilarin olasi sonuglari kesfetmelerine ve optimal stratejileri belirlemelerine yardimci
olabilir.

Uretken Yapay Zeka, mevcut verilere ve tarihi desenlere dayanarak askeri operasyonlar ve hava savasi icin alternatif eylem yollari tiretebilir.
Bu, askeri planlayicilara stratejik planlar gelistirmek icin daha genis bir secenek yelpazesi saglayabilir. Modeller, operasyonel gorevler icin
riskleri degerlendirmeye ve optimal kaynaklarin tahsisine yardimci olabilir.

Tarihi verileri ve mevcut istihbarati analiz ederek, Uretken Yapay Zeka, askeri planlayicilarin gesitli olasiliklara hazirlanmalarina ve bunlari
ongormelerine yardimci olabilecek potansiyel disman eylemleri ve tepkileri konusunda 6ngoriide bulunabilir.

Dogal dil isleme ile birlesen Uretken Yapay Zeka, raporlar, uydu goriintiileri ve kesilen iletisimler gibi biiyiik hacimlerde istihbarat verisini
analiz ederek stratejik planlama ile ilgili desenler ve egilimler belirleyebilir. Bu, kara, deniz, hava, uzay ve siber gibi farkl askeri alanlar arasinda
entegrasyonu kolaylastirir ve askeri planlayicilarin kapsamli ve koordineli stratejiler gelistirmelerine olanak tanir.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
SIMULASYON VE EGITIM

Savas Simiilasyonlari: Yapay Zeka, gercekgi bir savas simulasyonu olusturmak icin disman hareketleri, taktikleri ve stratejileri modelleyebilir. Askerler bu
simulasyonlarda daha etkin bir sekilde egitilebilir.

Hava Savunma Simiilasyonlari: Al, hava savunma sistemlerinin nasil ¢alisacagini simile edebilir, boylece askeri personel sistemin kullanimi konusunda
egitilebilir.

Lojistik Similasyonlari: Askeri lojistik ve tedarik zinciri de simile edilebilir. Al, tedarik zincirinde olabilecek aksakliklari ve darbogazlari 6nceden
belirleyebilir.

Denizalti Savas Simiilasyonlari: Al kullanilarak denizalti hareketleri ve stratejileri simile edilebilir, egitmenler ve 6grenciler icin faydali olabilir.

Sanal Askeri Akademiler: Yapay Zeka, askeri egitim materyalinin kisisellestiriimesi icin kullanilabilir. Her askerin 6grenme hizina ve stiline uygun bir
egitim programi olusturulabilir.

Taktik ve Strateji Egitimi: Yapay Zeka, askeri liderler icin potansiyel senaryolar ve ¢gesitli taktik ve strateji alternatifleri tretebilir.
Dil Egitimi: Askeri personel icin dil 8grenme uygulamalari gelistirilebilir. Ozellikle yurtdisi gérevlerde dil bilmek énemli olabilir.
Saghk Egitimi: Yapay Zeka, ilk yardim egitimi veya askeri saglk uygulamalari konusunda similasyonlar ve egitim programlari olusturabilir.

Sanal Gergeklik Tabanl Egitim: Askeri tatbikatlar ve savas similasyonlari, Sanal Gergeklik (VR) kullanarak daha gercekgi bir hale getirilebilir. Yapay Zeka,
VR similasyonunu daha dinamik ve etkilesimli kilar.

Karma Gergeklik Egitimleri: Hem gercek diinyayl hem de dijital objeleri bir araya getiren karma gergeklik (Mixed Reality) platformlarinda Al, etkilesimli
ve gercek zamanli senaryolar Uretebilir.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
OTONOM SISTEMLER

Uretken Yapay Zeka, iIHA lar, otonom su alti araclari ve karasal araclar gibi otonom sistemlerin yeteneklerini artirmak icin kullanilabilir, onlarin
degisen cevreler ve senaryolara uyum saglamalarini miimkin kilar.

Uretken Yapay Zeka, otonom sistemlerin egitim ve test gdrebilecegi gercekci sanal ortamlar olusturmak icin kullanilir. Bu simiilasyonlar,
platformlarin karmasik hava sahasi ve arazilerde navigasyon yapmayi, ¢esitli senaryolarla karsilasmayl ve gercek dinya egitimi ile
iliskilendirilen herhangi bir risk olmadan sanal zorluklardan 6grenmeyi uygulamalarini saglar.

Bu modeller, algoritmalarin gergek diinya gorsellerini tanima ve yorumlama yetenegini artirabilir. Otonom sistemlerin gesitli cevresel kosullara
ve engellere gercek zamanli olarak uyum saglamasini ve karmasik arazilerde ve bilinmeyen hava sahasinda navigasyon yapma yetenegini
gelistirmesine yardimci olabilir.

Bu 6grenilen desenlerden herhangi bir sapma da tespit edilebilir. Genis bir yelpazede simile edilmis senaryolardan 6grenerek, bu modeller
dinamik ¢evreler ve gorev hedefleri icin uyumlu stratejiler Gretebilir.

Modeller, otonom sistemler igin gercek¢i diisman davranislari ve taktikler simiile edebilir, bu da onlara gercek zamanli olarak olasi tehditlere
Ongoru ve yanit verme yetenegi ogretilebilir. Bu modeller, uyumlu karar verme ve degisen cevreler ve tehditlere yanit verme yetenegini
muUumkin kilar.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
DOGAL DIL URETIMI (NLG)

NLG, blyluk miktardaki ham istihbarat verilerinden otomatik raporlar, 6zetler ve analizler olusturmak icin kullanilabilir, bu da askeri analistlere
karar verme ve durumsal farkindalik konusunda yardimci olur.

NLG modelleri, farkli diller arasinda gercek zamanh iletisim icin makine ceviri sistemleri gelistirmek icin kullanilabilir. Bu, 6zellikle ortak
tatbikatlar sirasinda askeri operasyonlar ve istihbarat analizi igin yarar saglayabilir.

Duygu Analizi, askeri personelin genel alglyi anlamasina, operasyonlarin etkisini degerlendirmesine ve birlik icindeki duygusal durumu
izlemesine yardimci olur.

NLG, askeri komutanlarin hizli gézlem igin zeki raporlar lretmelerine yardimci olur. Askerlere uzman sistemlerle yardimci olan sohbet
robotlari, gerektiginde c¢ok dilli iletisim dahil olmak lzere Konusmadan-Metne ve Metinden-Konusmaya doénlsim, tehdit analizi ve sahte
haber tespiti diger olasi NLG uygulamalaridir.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
YANILTMA VE GIZLILIK TEKNOLOJISI

Yapay Zeka Uretimi modeller, askeri ugak ve gemilerin radar ve diger sensorler tarafindan tespit edilmemesine yardimci olacak sekilde gizlilik
teknolojisini tasarlamak ve optimize etmek icin yardimci olabilir.

Yapay Zeka modelleri, radar kesit alanlarini, kizilétesi imzalari ve su alti sonar imzalarini en aza indirirken performans gereksinimlerini
koruyacak sekiller, malzemeler ve konfiglirasyonlar arayarak cok sayida tasarim varyasyonu olusturabilir ve degerlendirebilir.

Uretken Yapay Zeka, askeri varliklarin tespit ve tanimlanmasini zorlastirmak icin cesitli cevresel arka planlarla sorunsuz bir sekilde birlesen
kamuflaj desenleri olusturmak icin kullanilabilir. Gergcek askeri varliklari taklit eden sahte sinyaller veya imzalar olusturmak icin kullanilabilir.
Bu sahte sinyaller, diismanin dikkatini dagitabilir ve hedefleme sistemlerini karistirabilir.

Modeller, dismanlarin askeri iletisimi kesmesini veya tespit etmesini zorlastirmak icin gizli iletisimler icin iletisim protokollerini ve stratejilerini
optimize etmek icin kullanilabilir.

Uretken Yapay Zeka, diisman sensérlerini ve iletisimini bozan veya engelleyen elektronik savas sistemlerini tasarlamak ve optimize etmek icin
yardimci olabilir.
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
ELEKTRONIK HARP

Uretken Yapay Zeka cesitli iletisim ve radar sinyallerini iireterek ve taklit ederek, elektronik harp sistemlerini test etmek ve gelistirmek icin
kullanilabilir. Uretken Yapay Zeka, diisman iletisim ve radar sinyallerini bozmak icin elektronik harp sistemlerini optimize edebilir. Sinyal
Ozelliklerini analiz edebilir ve dlismanin gelisen énlemlerine karsi aninda bozma stratejilerini adapte edebilir.

Elektromanyetik spektrumu etkin bir sekilde yonetmeye yardimci olabilir, tikanikligl, paraziti ve dost sinyallerin ortlismesini 6ngorerek ve
onleyerek gercekei sahte sinyaller olusturabilir, dismanlari aldatabilir ve gercek hedefleri tanimlamalarini zorlastirabilir.

Biiyiik miktarda Elektronik istihbarat verisi, kesilen radar sinyalleri ve iletisim istihbaratini analiz edilebilir, elektronik harp operasyonlarina
uygun anlaml bilgiler ve modeller cikarilabilir.

Uretken Yapay Zeka, elektronik harp sistemlerinin degisen hava sahasi senaryolarina/alan kosullarina uyum saglamasina, gecmis
angajmanlardan O6grenmesine ve stratejilerini buna gore ayarlamasina olanak taniyabilir. Dost sinyallerini tespit etmek veya diismanin
elektronik harp varliklarinin konumunu belirlemek igin sinyal inkar ve yaniltma yapilabilir.

Uretken Yapay Zeka, Elektronik Savasta (EW), bilinmeyen bir tehdidin davranisini taklit etmek icin kullanilabilir ve bu nedenle Bilissel
Elektronik Savas (Cognitive Electronic Warfare) modellerinin heniliz karsilasiimamis tehditlere karsi performansini ve dayanikhligini test
etmelerine izin verir
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SAVUNMA SEKTORU ve URETKEN YAPAY ZEKA
SIBER GUVENLIK

Uretken Yapay Zeka, siber saldirilari simiile etmek ve cesitli tehdit senaryolarina karsi askeri aglarin, sistemlerin ve yazilimlarin dayanikliligini
degerlendirmek icin de kullanilabilir.

Makine 6grenimi modellerinin saglamhlgini degerlendirmek ve test etmek icin yardimci olabilecek diisman 6rnekler Giretmek icin kullanilabilir.

Saldiri tespiti, anomali tespiti ve kot amacgh yazilim tespiti icin egitilebilir. Hatta saldirganlarin dikkatini dagitmak ve taktikleri, teknikleri ve
islemleri hakkinda bilgi toplamak igin gercekgi balklipt ve aldatma teknikleri tretebilir.

Modeller, kimlik avi e-postalarini veya mesajlarini analiz edebilir, algilayabilir ve tahmin edebilir ve kullanicilari ve askeri personeli potansiyel
sosyal miuhendislik saldirilari hakkinda uyarabilir.
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Quicker Cures: How Insilico Medicine Uses Generative Al to Accelerate
Drug Discovery

The startup, a premier member of NVIDIA Inception, is entering Phase 2 clinical trials with a drug candidate
discovered using its Al platform.

e |
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| G

https://blogs.nvidia.com/blog/2023/06/27/insilico-medicine-uses-generative-ai-to-accelerate-drug-discovery
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A New Al Tool Predicts Gene Expression in a Single Cell

An artificial intelligence tool, scGPT, can identify cell types, predict the effects of
disrupting genes, and pinpoint which genes interact with each other.

Carissa Wong, PhD
Aug 21, 2023 | 4 min read

Register for free to listen to this article [ PDF VERSION

Listen with Speechify ‘ Share:
’ 4:00

0:00 @ ama

Scientists investigate disease targets by studying gene expression data often obtained

ABOVE:
by assaying entire cell populations. For instance, researchers used bulk RNA scGPT can classify cells into
. N . . 1 different cell types, each of
sequencing to discover druggable cancer-associated protein targets® and to uncover which are represented in this

graph by a distinct color.
HAOTIAN CUI AND CHLOE
WANG

potential blood-based biomarkers for the early diagnosis of Alzheimer’s disease.?

More recently, scientists have turned to single cell RNA sequencing (scRNA-seq),
which provides insights into how gene expression varies between individual cells.
Scientists typically analyze scRNA-seq data using machine learning tools that have been built from seratch to carry out

specific individual tasks.

Bo Wang, a computational biologist, and his team of computer scientists and cell biologists at the University of Toronto

have built a new artificial intelligence (AI) model called single cell generative pretrained transtormer, or seGPT, which

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma @ bites.savunma https://www.the-scientist.com/news/a-new-ai-tool-predicts-gene-expression-in-a-single-cell-71295
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News > Health

ChatGPT diagnoses cause of child’s
chronic pain after 17 doctors failed

Her son had been experiencing symptoms like pain and difficulty walking for years

* Wednesday 13 September 2023 05:06 * f ¥ X

PIXELS-A
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Al chatbots were tasked to run a tech company. They built software
in under seven minutes — for less than $1.

Aaron Mok Sep 11,2023, 12:01 PM GMT+3 (@ @ @ @
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https://www.businessinsider.com/ai-builds-software-under-7-minutes-less-than-dollar-study-2023-9
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Escaped murderer Danelo Cavalcante captured following intense manhunt

Artificial intelligence technology behind ChatGPT was
built in lowa — with a lot of water

As they race to capitalize on a craze for generative Al, leading tech developers including Microsoft, OpenAl
and Google have acknowledged that growing demand for their Al tools carries hefty costs, from expensive
semiconductors to an increase in water ...

By MATT O'BRIEN Associated Press and HANNAH FINGERHUT Associated Press
September 9, 2023, 4:14 PM
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A Microsoft data center is seen near Interstate 35, Tuesday, Sept. 5, 2023, in West Des Moines, lowa. Microsoft has been amassing a
cluster of data centers to power its cloud computing services for more than a decade. Its fourth and fifth data centersin t... Show morewv

https://abcnews.go.com/US/wireStory/artificial-intelligence-technology-chatgpt-built-iowa-lot-water-103052513
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Escaped murderer Danelo Cavalcante
captured following intense manhunt

12 minutes ago

Luxury cruise ship runs aground with 206
.~ people on board as rescue efforts underway

4 hours ago

Pennsylvania fugitive Danelo Cavalcante has
eluded authorities in Brazil for years
SNEws
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'Dancing with the Stars' season 32: See the
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Timeline: Massive search for escaped

Pennsylvania murderer
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By leveraging generative Al models, which

RELEASE can use vast datasets to train algorithms
IMMEDIATE RELEASE

) ) and generate products efficiently, the

DOD Announces Establishment of Generative Al Department aims to enhance its operations

Task Force in areas such as warfighting, business

affairs, health, readiness, and policy.
Aug. 10,2023 | f ¥ =

Today, the Department of Defense (DoD) announced the establishment of a generative

artificial intelligence (Al) task force, an initiative that reflects the DoD's commitment to

harnessing the power of artificial intelligence in a responsible and strategic manner. The DoD recognizes the potential of
generative Al to significantly improve
intelligence, operational planning, and
administrative and business processes.
However, responsible implementation is key
"The establishment of Task Force Lima underlines the Department of Defense's unwavering to managing aSSOCiated riSkS e‘ffective'y.

commitment to leading the charge in Al innovation," Hicks said. "As we navigate the

Deputy Secretary of Defense Dr. Kathleen Hicks directed the organization of Task Force
Lima; it will play a pivotal role in analyzing and integrating generative Al tools, such as large

language models (LLMSs), across the DoD.

transformative power of generative Al, our focus remains steadfast on ensuring national
security, minimizing risks, and responsibly integrating these technologies. The future of
defense is not just about adopting cutting-edge technologies, but doing so with foresight,

responsibility, and a deep understanding of the broader implications for our nation."

https://www.defense.gov/News/Releases/Release/Article/3489803/dod-announces-establishment-of-generative-ai-task-force/
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How Marine Corps University is experimenting with
generative Al in simulations and wargaming

In interviews on the sidelines of the Modern Day Marine conference, subject matter experts
briefed DefenseScoop on their unfolding efforts to explore the emerging tech.

BY BRANDI VINCENT « JUNE 28, 2023
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https://defensescoop.com/2023/06/28/how-marine-corps-university-is-experimenting-with-generative-ai-in-simulations-and-wargaming/
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g;gv;r'ggggmy The US Military Is Taking Generative
Al Out for a Spin

Southern Strike at Camp Shelby, Mississippi. Photographer: Staff Sgt. Renee Seruntine/US
Army National Guard

- 9 i . : By Katrina Manson
( ) ) ) ’x S) Datiiliad Vidl ol
Q) @)(in July 5,2023 at 7:00 PM GMT+3

e & Gift this article ) Updated on July 5, 2023 at 11:17 PM GMT+3

https://www.bloomberg.com/news/newsletters/2023-07-05/the-us-military-is-taking-generative-ai-out-for-a-spin

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma



SITeES

DEFENSESCOOP

Al

Topics v  Events  Podcasts

,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,

MEDYA

Videos

DefenseScoop 50

Air Force releases BAA on artificial intelligence for
next-gen command and control

Nearly $100 million in total funding has been allotted for awards.

BY JON HARPER - AUGUST 31, 2023

bites.com.tr

. J @ bitessavunma
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More Like This

Inside the DOD’s trusted Al and
autonomy tech review that brought
together hundreds of experts

BY BRANDI VINCENT

Pentagon’s digital and Al chief
works to deepen U.S. tech ties in
visits to Singapore, South Korea and
Japan

BY BRANDI VINCENT

Air Force spectrum wing activates
new unit focused on
reprogramming mission data files

BY MARK POMERLEAU

The Air force is now soliciting
white papers for the following
technical areas: command and
control of Al Systems to
achieve mission-tailored
artificial intelligence;
federated, composable
autonomy and Al toolbox;
advanced wargaming agents;
interactive learning for
command, control,
communications, computers
and intelligence (C4l);
“complexity dominance”;
generative artificial intelligence
for C4l; software defined,
distributed command and
control; and tactical Al.

https://defensescoop.com/2023/08/31/air-force-releases-baa-on-artificial-intelligence-for-next-gen-command-and-control/
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The few, the proud, the chatbots: Marines seek new
Al tools for geospatial intelligence

The service is looking to refresh technology for the Distributed Common Ground/Surface System-
Marine Corps Geospatial Intelligence program.

BY JON HARPER - AUGUST 11, 2023

4 SUBSCRIBE

More Like This

Inside the DOD's trusted Al and
autonomy tech review that brought
together hundreds of experts

BY BRANDI VINCENT

Pentagon’s digital and Al chief
works to deepen U.S. tech ties in
visits to Singapore, South Korea and
Japan

BY BRANDI VINCENT

Air Force releases BAA on artificial
intelligence for next-gen command
and control

BY JON HARPER

/////

As it looks to upgrade the system’s
capabilities, the Corps is pinging
vendors to find out what solutions
are available for “an artificial
intelligence chatbot capability to
receive, parse, and output
information pertaining to Marine
Corps geospatial processes,
requirements, and workflows
through natural language
processing.”

https://defensescoop.com/2023/08/11/the-few-the-proud-the-chatbots-marines-seek-new-ai-tools-for-geospatial-intelligence/
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Even the CIA is developing an
Al chatbot

What could possibly go wrong?

Will Shanklin
% Contributing Reporter |L B 1
Updated Tue, Sep 26, 2023, 10:23 PM GMT+3 - 3 min read

Jason Reed / reuters

The CIA and other US intelligence agencies will soon have an AI chatbot

similar to ChatGPT The nrasram revealed on Tnesdav hv Rinnmheres wrill

https://www.engadget.com/even-the-cia-is-developing-an-ai-chatbot-192358767.html
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How China’s PLA e
Could Use Tech Like
ChatGPT, And What Could
Hold It Back

Aug. 24, 2023 | By David Roza

China’s People’s Liberation Army wants to be the first to capitalize on a range of military
applications for generative artificial intelligence that could change warfare—but political,
economic, and scientific challenges, some of which U.S. artificial intelligence developers also
face, stand in the way.

“Overall, China understands the need to be a first mover (or close follower) in generative Al
on the battlefield to ‘firmly grasp the strategic initiative of intelligent warfare and seize the
commanding heights of future military competition,” wrote Josh Baughman, an analyst with
Air University's China Aerospace Studies Institute, in a new paper published Aug. 21.

https://www.airandspaceforces.com/china-generative-ai-chatgpt/
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Disrupted

China's Baidu unveils new Ernie Al
version to rival GPT-4

By Yelin Mo and Eduardo Baptista
October 17, 2023 8:40 AM GMT+3 - Updated 3 days ago

(][] (<]

ublishers sue Anthropic over Al-generated lyrics
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The logo of Baidu's Al chatbot Ernie Bot is displayed near 3 screen showing the Baidu logo, in this illustration picture taken June 28, 2023.
REUTERS/Florence Lo/lllustration Acquire Licensing Rights (7

BEUING, Oct 17 (Reuters) - Chinese technology giant Baidu (9888.HK) on Tuesday unveiled the newest
version of its generative artificial intelligence (Al) model, Ernie 4.0, saying its capabilities were on par with

https://www.reuters.com/technology/chinas-baidu-unveils-latest-version-its-ernie-ai-model-2023-10-17/



SITeES

BUNDAN SONRA ?

bites.com.tr | W @ @ bitessavunma € bites.savunma



2023

arXiv:2303.12712v5 [cs.CL] 13 Apr

ARTIFICIAL GENERAL INTELLIGENCE

Sparks of Artificial General Intelligence:
Early experiments with GPT-4

Sébastien Bubeck Varun Chandrasekaran Ronen Eldan Johannes Gehrke

Eric Horvitz Ece Kamar Peter Lee Yin Tat Lee Yuanzhi Li Scott Lundberg

Harsha Nori Hamid Palangi Mareco Tulio Ribeiro Yi Zhang

Microsoft Research

Abstract

Artificial intelligence (AI) researchers have been developing and refining large language models (LLMs)
that exhibit remarkahble capabilities across a variety of domains and tasks, challenging our understanding
of learning and cognition. The latest model developed by OpenAl, GPT-4 [Ope23], was trained using an
unprecedented scale of compute and data. In this paper, we report on our investigation of an early version
of GPT-4, when it was still in active development by OpenAl We contend that (this early version of) GPT-
4 is part of a new cohort of LLMs (along with ChatGPT and Google's PaLM for example) that exhibit
more general intellizence than previous AI models. We discuss the rising capabilities and implications of
these models. We demonstrate that, beyond its mastery of language, GPT-4 can solve novel and diffieult
tasks that span mathematics. coding, wvision, medicine, law, psvchology and more. without needing any
special prompting. Moreover, in all of these tasks, GPT-4's performance is strikingly close to human-level
performance, and often vastly surpasses prior models such as ChatGPT. Given the breadth and depth of
GPT-4s capabilities, we believe that it could reasonably be viewed as an early (vet still incomplete) version
of an artificial general intelligence (AGI) system. In our exploration of GPT-4, we put special emphasis
on discovering its limitations, and we discuss the challenges ahead for advancing towards deeper and more
comprehensive versions of AGIL, including the possible need for pursuing a new paradigm that moves beyond
next-word prediction. We conclude with reflections on societal influences of the recent technological leap and
future research directions.
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BUNDAN SONRA ?

Kapasitenin artirilmasi dil modellemesinde yeni bir trend haline gelmektedir. Her artis NLP gorevlerinde iyilesmeler
saglamaktadir.

Sirketler giderek daha fazla LLM insa etmeye ve onlari cogunlukla yalnizca API erisimi araciligiyla sunmaya baslamistir.

Pazara sunulan modellerin mimarisi, egitim verisi, egitim donanimi veya hiperparametreleri hakkinda bilgi ya kisithdir
ya da bulunmamaktadir. Bu modellere erismek giderek daha zor ve pahali hale gelmektedir. Bu tarz modelleri insa
etmek buyuk maliyetlere sahip olmakta ve egitim slresi uzun zaman almaktadir. Bunun sonucunda da buylk bir
karbon ayak izi ortaya citkmaktadir.

Blyuk dil modellerini stirdiirmek ve dagitmak zor ve pahali hale gelmektedir. Bu nedenle, kiicik 6lcekli modeller insa
etme girisimleri ile hesaplama miktarini azaltirken model verimliligini artirma ve ac¢ik kaynak modelleri kullanma
ihtiyaci giderek daha fazla ortaya ¢ikmaktadir.
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